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Тема: Очистка грязных данных + выбор признаков

Что в итоге должно получиться

1 Данные очищены (пропуски, дубликаты, мусорные категории, кривые числа)
2 Построена модель «до отбора признаков»
3 Построена модель «после отбора признаков»
4 Сравнены Accuracy и confusion matrix

1 Создай workflow

1 Открой KNIME
2 File → New → New KNIME Workflow
3 Название: FeatureSelection_DirtyCSV_ФИО

2 Импорт CSV

1 В Node Repository найди узел CSV Reader
2 Перетащи на поле
3 Дважды клик по узлу
4 В File выбери dirty_feature_selection_students.csv
5 Проверь галочки
1 Read column headers включено
2 Delimiter запятая
6 Нажми OK
7 Запусти узел (ПКМ → Execute)
8 Открой результат (ПКМ → Output Table)

Проверка
В таблице найди примеры типа
66.1%
100,0
yes
ANDROID
Это значит файл правда «грязный»

3 Удали дубликаты

1 Добавь узел Duplicate Row Filter
2 Соедини CSV Reader → Duplicate Row Filter
3 Дважды клик
4 Режим Remove duplicate rows
5 OK
6 Execute
7 Открой Output Table и убедись что строк стало меньше

4 Приведи passed к нормальному виду

Цель: чтобы было только Yes и No без пробелов и разного регистра

4 1 Сделай passed_clean

1 Добавь узел String Manipulation
2 Соедини Duplicate Row Filter → String Manipulation
3 Открой настройки
4 New column name: passed_clean
5 Expression вставь
lowerCase(strip($passed$))
6 OK
7 Execute
8 Открой таблицу и посмотри passed_clean (там будет yes no)

4 2 Сделай passed_norm

1 Добавь узел Rule Engine
2 Соедини String Manipulation → Rule Engine
3 Открой настройки
4 Column name: passed_norm
5 В правила вставь

$passed_clean$ = "yes" => "Yes"
$passed_clean$ = "no" => "No"
TRUE => "No"

6 OK → Execute
7 Открой таблицу и проверь что passed_norm только Yes и No

5 Приведи device_os к нормальному виду

Цель: Android iOS Windows Linux Other

5 1 device_os_clean

1 Добавь ещё один String Manipulation
2 Соедини Rule Engine → String Manipulation
3 New column: device_os_clean
4 Expression
lowerCase(strip($device_os$))
5 Execute

5 2 device_os_norm

1 Добавь Rule Engine
2 Соедини device_os_clean → Rule Engine
3 Column name: device_os_norm
4 Правила

LIKE($device_os_clean$, "android") => "Android"
LIKE($device_os_clean$, "ios") => "iOS"
LIKE($device_os_clean$, "win") => "Windows"
LIKE($device_os_clean$, "linux") => "Linux"
TRUE => "Other"

5 Execute
6 Проверь что больше нет android ANDROID i-OS Win unknown

6 Приведи hobby к нормальному виду

Цель: Gaming Coding Music Sports Reading Chess TikTok Other

6 1 hobby_clean

1 Добавь String Manipulation
2 New column: hobby_clean
3 Expression
lowerCase(strip($hobby$))
4 Execute

6 2 hobby_norm

1 Добавь Rule Engine
2 Column name: hobby_norm
3 Правила

LIKE($hobby_clean$, "gaming") => "Gaming"
LIKE($hobby_clean$, "coding") => "Coding"
LIKE($hobby_clean$, "music") => "Music"
LIKE($hobby_clean$, "sport") => "Sports"
LIKE($hobby_clean$, "read") => "Reading"
LIKE($hobby_clean$, "chess") => "Chess"
LIKE($hobby_clean$, "tiktok") OR LIKE($hobby_clean$, "tik tok") OR LIKE($hobby_clean$, "tik-tok") => "TikTok"
$hobby_clean$ = "" => "Other"
TRUE => "Other"

4 Execute
5 Проверь что нет пустых и странных значений

7 Исправь проценты и запятые в числах

Самая частая проблема в грязных CSV

7 1 attendance_pct убери знак процента

1 Добавь String Manipulation
2 New column: attendance_str
3 Expression
replace(strip($attendance_pct$), "%", "")
4 Execute

5 Добавь String to Number
6 Выбери column attendance_str
7 New column: attendance_num
8 Execute

7 2 homework_done_pct замени запятую на точку

1 Добавь String Manipulation
2 New column: homework_str
3 Expression
replace(strip($homework_done_pct$), ",", ".")
4 Execute

5 Добавь String to Number
6 Column homework_str → New column homework_num
7 Execute

Проверка
attendance_num и homework_num должны быть числами, не текстом

8 Ограничь «невозможные значения»

Ставим разумные пределы

8 1 avg_quiz_grade должен быть от 1 до 5

1 Добавь Rule Engine
2 Column name: avg_quiz_grade_norm
3 Правила

$avg_quiz_grade$ > 5 => 5
$avg_quiz_grade$ < 1 => 1
TRUE => $avg_quiz_grade$

4 Execute

8 2 coffee_cups максимум 10

1 Добавь Rule Engine
2 Column name: coffee_cups_norm
3 Правила

$coffee_cups$ > 10 => 10
$coffee_cups$ < 0 => 0
TRUE => $coffee_cups$

4 Execute

8 3 commute_min максимум 180

1 Добавь Rule Engine
2 Column name: commute_min_norm
3 Правила

$commute_min$ > 180 => 180
$commute_min$ < 0 => 0
TRUE => $commute_min$

4 Execute

9 Заполни пропуски

1 Добавь узел Missing Value
2 Соедини после всех нормализаций
3 Открой настройки

Для числовых столбцов
Mean

Для категориальных
Most frequent

4 Execute

10 Оставь только нужные столбцы

1 Добавь Column Filter
2 Включи (оставь)

attendance_num
homework_num
avg_quiz_grade_norm
sleep_hours
coffee_cups_norm
commute_min_norm
device_os_norm
hobby_norm
passed_norm

3 Удали (выкинь)

student_id
random_code
zodiac_sign
backpack_color
passed
passed_clean
device_os
device_os_clean
hobby
hobby_clean
attendance_pct
attendance_str
homework_done_pct
homework_str

4 Execute

Часть 2 Модель до отбора признаков
11 Закодируй категории в числа

Чтобы модель нормально училась

1 Добавь One to Many
2 В настройках выбери столбцы

device_os_norm
hobby_norm

3 Execute

12 Раздели на train test

1 Добавь Partitioning
2 Настройки
Stratified sampling по passed_norm
Relative 0.7 и 0.3
3 Execute

13 Обучи модель

1 Добавь Logistic Regression Learner
2 Target column: passed_norm
3 Execute

14 Проверь качество

1 Добавь Logistic Regression Predictor
2 Соедини
Model → Predictor
Test data → Predictor

3 Добавь Scorer
4 Predictor → Scorer
5 Execute
6 Запиши Accuracy и матрицу ошибок

Это результат ДО отбора признаков

Часть 3 Отбор признаков и повтор модели
15 Сделай важность признаков через Random Forest

Так проще и нагляднее

1 Добавь Random Forest Learner
2 Target: passed_norm
3 Execute
4 Открой View узла и найди Feature Importance
5 Запиши 2 признака с самой маленькой важностью

16 Удали 2 слабых признака

1 Добавь Column Filter
2 Убери эти 2 слабых признака
3 Execute

17 Повтори Logistic Regression

1 Logistic Regression Learner
2 Predictor
3 Scorer
4 Запусти и сравни Accuracy

Это результат ПОСЛЕ отбора признаков

Что сдать

1 Скрин таблицы до очистки (после CSV Reader)
2 Скрин после Missing Value (данные чистые)
3 Скрин Scorer ДО отбора признаков
4 Скрин Scorer ПОСЛЕ отбора признаков
5 Мини-вывод 3 строки
1 Какие признаки убрали
2 Как изменилась Accuracy
3 Почему так получилось
